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Геофизические и геохимические методы основанные на методах искусственного интел-
лекта и компьютерных технологиях в настоящее время широко используются в практике
поисково-оценочных и геолого-разведочных работ. Они оказывают очень существенную по-
мощь для выявления новых рудных проявлений. На практике поисковых геохимических работ
запатентовано множество различных методов, направленных на повышение эффективности
поиска скрытых рудных объектов. В основном они ориентированы на повышение контраст-
ности аномалий и надежности в интерпретации геохимических параметров. В то же время
учет геохимической зональности при оценке геохимических аномалий может существенно
повысить надежность геохимических методов. Очень важную роль при этом играют компью-
терные технологии, позволяющие быстро обрабатывать довольно объемную геохимическую
информацию и представлять ее в визуализированном виде.

По методу естественных ассоциаций геохимических аномалии Института минералогии и
геохимии редких элементов (ИМГРЭ) открыто несколько месторождений, залежей и новых
участков оруденения в Восточно-Казахстанской области [1, 2]. В основе данной методики
лежит расчет ряда геохимических параметров, базирующихся на методе естественных ассо-
циаций и позволяющих оценивать особенности геохимической зональности. Методика позво-
ляет определить средние содержания химических элементов, коэффициенты минерализации,
аномальности, интенсивности, зональности, региональные коэффициенты зональности, коэф-
фициенты масштабности, ряды зональности по условной продуктивности, ряды ассоциаций,
прогнозные ресурсы.

Эффективной компьютерной реализацией этой методики является метод машинного обу-
чения так как имеются только экспертные оценки. Обучаемая система, в частности искус-
ственная нейронная сеть, способна выявить скрытую закономерность, которую сложно или
невозможно формализовать [3]. Результаты опробования и лабораторные данные по распро-
странению химических элементов существенно перемешаны в пространстве и соответственно
не могут быть разделены простыми линейными способами. Циклический процесс разрабо-
танного метода машинного обучения позволяет собрать данные, предобработать их, выбрать
алгоритмы или методы, обучить или настроить методы, оценить результаты. На основании
экспертных оценок критериев выделенных аномалий определяются степень их перспективно-
сти [4].
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